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SAZETAK

Primjeri su znacajan sastavni dio rjecnika i mogu u velikoj mjeri pomoci
boljem razumijevanju znacenja i uporabe rijeci. Stoga je bitan korak u
stvaranju rjecnika odabrati prikladne primjere, pri Cemu nam suvremene
napredne tehnologije mogu znatno koristiti. Jedna takva tehnologija je
alat GDEX (Good Dictionary EXamples) koji je osmisljen da iz korpusa
automatski bira najprikladnije primjere i tako pomaze u leksikografskome
postupku odabira primjera za rjecnik. Alat GDEX za japanski jezik (engl.
GDEX for Japanese) dizajniran je koriStenjem i nadogradnjom metoda
primijenjenih za druge jezike, za koje se je pokazalo da su korisni u leksi-
kografskim projektima. Jedan korak dalje u razvoju tehnologije GDEX je
i njegova dodatna prilagodba ucenicima japanskoga jezika (engl. Learn-
er’s GDEX for Japanese) uzimajuci u obzir razine leksema temeljene na
JLPT popisu vokabulara japanskoga jezika. Ciljevi ovoga istrazivanja su (1)
opisati osnovne karakteristike alata GDEX za japanski jezik, (2) saznati
misljenja i stavove studenata japanskoga jezika o rezultatima automat-
ski dobivenih primjera iz korpusa pomocu alata GDEX te (3) analizirati i
vrednovati dobivene rezultate sa stajaliSta primjerenosti primjera i kori-
skoga jezika, kao i prihvatljivosti angaziranja studenata u procesu odabira
primjera za dvojezicni japansko-hrvatski rjecnik. Nakon educiranja o
koriStenju korpusa, alata za pretrazivanje korpusa Sketch Engine (SKE) i
alata GDEX za japanski jezik, studentima japanskoga jezika na srednjoj
jezi¢noj razini na preddiplomskome sveuciliSnome studijskom programu
Japanski jezik i kultura na SveuciliStu Jurja Dobrile u Puli, daje se zada-
tak vrednovanja primjera i popunjavanja upitnika o koristenju GDEX-a za
japanski jezik. Rezultati analize pokazuju da studenti vecinu primjera iz
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primijetiti i spomenuti neke poteskoce u odabiru primjerenoga primjera
za rjecnik. Moze se zakljuciti da se je GDEX za japanski jezik pokazao
korisnim kao alat za poluautomatski odabir primjera za ovakvu vrstu rjec-
nika, te da postoji veliki potencijal za ukljucivanje ucenika u leksikograf-
skirad na stvaranju trenutno nastajucega japansko-hrvatskoga rjecnika
za ucenike, kao i za druge dvojezicne parove. Prepoznati su i potencijalni
problemiikoje je aspekte alata GDEX potrebno u buduc¢nosti poboljsati.

Kljucne rijeci: rjecnik ucenika japanskoga jezika, GDEX (dobri primjeri za
rjecnik) za japanski jezik, Sketch Engine, korpusna leksikografija, automat-
ski odabir primjera, ukljucivanje ucenika u leksikografski rad

1. UVOD

Primjeri su znacajan sastavni dio rjecnika i mogu u velikoj mjeri pomoci
boljem razumijevanju znacenja i uporabe rijeci. Prema Gouws i dr. (2013)
primjeri imaju svoj znacaj u bilo kojem tipu rjecnika; dok kod monolingval-
nih rje¢nika mogu posluziti kao nadopuna opisu znacenja odnosno defini-
ciji, kod dvojezicnih se rjecnika najcesce koriste za razjasniti nejednakosti u
znacenju i uporabi rijeCi dvaju jezika. Ponekada je teSko razumijeti definiciju
u rjecniku bez Citanja primjera (Atkins & Rundell 2008), a ¢esto su primjeri
informativniji i korisniji od same definicije (Frankenberg-Garcia 2012). Stoga
je odabir prikladnih primjera jako bitan korak u obradi natuknica u rjecniku
te Ce kvalitetniji i prikladniji primjeri pridonijeti boljim podacima do kojih
u suvremenoj leksikografskoj teoriji i praksi (Gouws i dr. 2013; Atkins &
Rundell 2008; Prinsloo & Gouws 2000). Kvaliteta i prikladnost primjera
ogleda se najcesce u Cetirima osnovnim kategorijama: prirodnost, tipic-
nost, informativnost i razumljivost (Atkins & Rundell 2008; Kosem 2019).
Prirodnost podrazumijeva da se primjer moze ocekivati u stvarnoj jezicnoj
uporabi. Tipi¢nost primjera odnosi se na to da se u primjeru vidi tipi¢na
upotreba natuknice, npr. u tipicnome kontekstu, strukturi, s tipicnim kolo-
kacijama i sli¢no. Informativnost primjera postignuta je ako primjer u sebi
nosi potrebne i dodatne informacije o znacenju i uporabi rijeci, njezinim
kolokacijskim tendencijama u povezivanju s drugim rijeima i pomaze razu-
mijevanju definicije i uporabe. Razumljivost podrazumijeva da je primjer
jasaniizvan Sirega konteksta, da nema previse rijetke i teske rijeci u sebi,
da nije previSe dugacak i samim time teSko razumljiv (ibid.).

Pri odabiru primjera bitno je voditi racuna o dobrome balansu medu nave-
denim kategorijama, 5to je vrlo Cesto zahtjevan i mukotrpan posao leksi-
kografa. S razvojem suvremenih tehnologija s jedne su se strane povecale
mogucnosti koriStenja korpusai razlicitih alata za pretrazivanje autenticnih

1 Na engleskome kategorije glase: natural, typical, informative and intelligible (Atkins & Run-
dell 2008: 458-61).
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primjera, s druge je strane sam postupak odabira primjera postao otezan
zbog ogromne koli¢ine podataka, dugackih i teskih primjera, mozebit-
nih nejezi¢nih elemenata i Suma (engl. noise) u podacima. Da bi se presle
te poteSkoce i olakSao proces biranja primjera iz korpusa, pocelo se je
raditi na razvijanju naprednijih tehnologija za automatsko i poluauto-
matsko biranje prikladnih primjera za rjecnike, memorijske kartice i druge
namjene uz koristenje razlicitih kriterija (npr. vidi Nishina & Yoshihashi
2007; Hmeljak-Sangawa i dr. 2012; Tolmachev & Kurohashi 2017; Ljubesic¢
& Peronja 2015). Jedan od takvih alata koji se koristi kao pomo¢ u odabiru
primjera iz korpusa za potrebe rjecnika je GDEX (Good Dictionary EXam-
ples) (npr. Kilgarriff i dr. 2008; Kosem i dr. 2011, 2019; Srdanovi¢ i Kosem
2016) u okviru alata Sketch Engine (Kilgarriff 2004).

U ovome je radu cilj najprije predstaviti dizajn i karakteristike alata GDEX
za japanski jezik (engl. GDEX for Japanese) i Uenicki GDEX za japanski
jezik (engl. Learner’s GDEX for Japanese) koji su osmisljeni da automatski
ponude dobre primjere za rjecnik te tako pomognu leksikografima i uceni-
cima japanskoga jezika u odabiru prikladnih primjera za rjecnik (Srdanovic i
Kosem 2016). Alat GDEX za japanski jezik dizajniran je koriStenjem i nado-
gradnjom metoda primijenjenih za druge jezike, za koje se je pokazalo da
su korisni u leksikografskim projektima. Jedan korak dalje u razvoju tehno-
logije GDEX je i njegova dodatna prilagodba ucenicima japanskoga jezika
(Learner’s GDEX for Japanese) uzimajudi u obzir razine leksema temeljene
naJLPT popisu vokabulara japanskoga jezika (Japanska zaklada i Udruzenje
za medunarodno obrazovanje u Japanu 2004). Zatim, cilj nam je predstaviti
misljenja i stavove ucenika o rezultatima automatski dobivenih primjera
japanskoga jezika iz korpusa pomocu alata GDEX. Nakon educiranja o kori-
Stenju korpusa, alata za pretrazivanje korpusa Sketch Engine (SKE) i alata
GDEX za japanski jezik, ucenicima japanskoga jezika na srednjoj jezicnoj
razini na preddiplomskome sveuciliSnome studijskom programu Japanski
jezik i kultura na SveuciliStu Jurja Dobrile u Puli daje se zadatak vrednova-
nja primjera i popunjavanja upitnika o koriStenju GDEX-a za japanski jezik.
Na kraju je cilj rada analizirati i vrednovati dobivene rezultate sa stajalista
primjerenosti primjera i korisnosti alata u procesu odabira dobrih primjera
za ucenicki rjecnik japanskoga jezika, kao i prihvatljivosti angaziranja stude-
nata u procesu odabira primjera za dvojezi¢ni japansko-hrvatski rjecnik.

U usporedbi s drugim pristupima i alatima za automatski odabir primjera
(npr. Nishina & Yoshihashi 2007; Hmeljak-Sangawa i dr. 2012; Tolmachev
& Kurohashi 2017; Ljubesi¢ & Peronja 2015), za GDEX je karakteristi¢no
da je usmjeren prije svega na leksikografsku podrsku, a zatim i na ucenje
jezika. Njegova prednost jest Sto je ugraden u vec postojecu platformu uz
druge potrebne funkcije za korpusno leksikografski rad te je uz pojedinacne
dokonfiguracije dostupan za razlicite jezike. Jedan od pogodnosti koristenja
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alata sui mogucnosti prilagodbe konfiguracije u skladu s potrebama razli-
citih jezika i korisnika te mogucénosti nadogradnje s obzirom na napretke u
tehnologiji i nove spoznaje o potrebama korisnika i prikladnosti primjera.
Sto se tice istovrsnih tehnologija za japanski jezik, Hmeljak-Sangawa i dr.
(2012) koriste slicnu metodologiju usmjerenu na ucenike japanskoga jezika
s ciljem izgradnje korpusa primjera za ucenike tako da su primjeri oznaceni
po razinama tezine na osnovi podataka JLPT popisa. Rezultati su zatim
direktno povezani s dvojezi¢nim japansko-slovenskim rje¢nikom, gdje se
iz opisa natuknica moze poveznicom doci do konkordance vise razlicitih
jezi¢nih razina. Razlika je, osim u ve¢ navedenoj Sirokoj namjeni i specific-
nostima alata, i to da GDEX uz podatke JLPT rabi i druge brojne parame-
tre u konfiguraciji i sortiranju prikladnih primjera.

2. GDEX1 AUTOMATSKO SORTIRANJE DOBRIH PRIMJERA

2.1. Razvoj GDEX tehnologije

GDEX (Good Dictionary EXamples = dobri primjeri za rjecnik) je tehnolo-
gija koja se je razvila u okviru racunalne podrske za pretrazivanje i analizu
korpusa u leksikografske svrhe, mrezne platforme Sketch Engine (Kilgarriff
i dr. 2004; Kilgarriff i dr. 2008). Osnovni je cilj ove tehnologije podrska
leksikografima i drugim korisnicima u odabiru primjera za rjecnik rangira-
njem recenica iz korpusa prema tome koliko su prikladne kao kandidati za
primjer u rjecniku. Takvo rangiranje recenica vrsi se automatski uz pomoc¢
konfiguracije GDEX u kojoj su odredene razlicite sintakticke i leksicke
znacajke poput duzine rijeci i reCenica, prisustvo ili izostanak odredenih
rijeCi npr. izostavljanje deiktickih kategorija i drugih rijeci koje upucuju na
kontekst izvan recenice ili izostavljanje rijetkih rijeci, prisustvo ili izosta-
nak odredenih simbola, slova, receni¢nih struktura, pozicije kljucne rijeci
u recenici i slicno. Ova je tehnologija najprije bila razvijena za engleski
jezik (Kilgarriff i dr. 2008), a zatim se razvijala i za druge jezike, pri cemu
je vazno prilagoditi parametre konfiguracije u skladu sa specificnostima
odredenoga jezika. Osim toga, konfiguraciju je moguce prilagoditi i prema
namjerama uporabe, te se je npr. razvijala pojedinac¢no za odredene vrste
rijeci u slu¢aju GDEX-a za slovenski jezik (npr. Kosem i dr. 2011; Kosem i dr.
2019) ili zarazliCite jezi¢ne razine ucenika stranoga jezika u slucaju GDEX-a
za japanski jezik (Srdanovi¢ & Kosem 2016), Sto cemo opisati detaljnije u
sljedecemu poglavlju.

Ako tehnologija GDEX nije posebno razvijena i nadogradena za odredeni
jezik, moguce je upotrebljavati GDEX konfiguraciju s pocetnim vrijed-
nostima (engl. Default configuration) koja se moze rabiti za bilo koji jezik
(Kilgarriff i dr. 2008). Ova konfiguracija sadrzi obvezne parametre koji zahti-
Jjevaju da je primjer cijela recenica, da se ne ukljucuju primjeri koji sadrze
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znakove s crne liste? i sadrze rijeci s minimalnom frekvencijom. Osim toga
sankcionira3 (engl. penalizing) primjere uzimajuci u obzir duzinu recenice,
rijetke rijeci, slova i simbole u recenici.* Ovako pojednostavljena konfigu-
racija moze biti dobro polaziSte za stvaranje novih konfiguracija za speci-
ficne jezike i namjene.

Pristup GDEX tehnologiji mogu¢ je u sucelju Sketch Enginea u okviru
konkordanceras (engl. Concordance) i skica rijeci (engl. Word Sketches).®

2.2. GDEX konfiguracije za japanski jezik

Srdanovi¢ i Kosem (2006) osmislili su viSe razli¢itih konfiguracija za japan-
ski jezik te detaljno opisali metode dizajna i rezultate evaluacije: 1) GDEX
zajapanski jezik koji je za opcu leksikografsku upotrebu, 2) U¢enicki GDEX
za japanski jezik koji koristi u¢eniku usmjeren pristup i sadrzi vise podkon-
figuracija ovisno o jezi¢noj razini u skladu s JLPT popisom rijeci prema razi-
nama1- 5, te je tako prilagoden za upotrebu od strane ucenika, potrebama
ucenja ili stvaranju ucenickih rjecnika. Za izradu GDEX konfiguracija kori-
stio se je japanski ogledni korpus od tristo milijuna pojavnica’ JpTenTen1
[SUW, uzorak] koji je dio vecega mreznoga korpusa JpTenTen11 [SUW] od
10 milijardi pojavnica (Pomikalek & Suchomel 2012; Srdanovic¢ i dr. 2013).
Navedeni korpusi rabe morfoloski analizator MeCab s elektronickim rjec-
nikom UniDic koji se takoder koriste za segmentaciju i oznacavanje urav-
notezenoga korpusa suvremenoga japanskoga jezika BCCWJ (Maekawa
i dr. 2013). Svaki od ovih korpusa koristi se tzv. gramatikom skica (engl.
sketch grammar) za japanski jezik (Srdanovic i dr. 2008, 2013) koja omogu-
¢ava koriStenje gramatickoga i kolokacijskoga opisa rijeci tzv. skica rijeci
(engl. Word sketch) unutar platforme Sketch Engine.

2.2.1. GDEX za japanski jezik (GDEX for Japanese language)

Konfiguracija GDEX-a za japanski jezik u svojoj konacnoj verziji Japa-
nese-viu sastoji se od sljedecih parametara (Srdanovi¢ & Kosem 2016):

2 Crna lista je lista rijeci koje ako se pojave u primjeru, on se sankcionira, odnosno ne odabire kao
kandidat dobroga primjera.

3 Sankcioniranje primjera podrazumijeva niZe rangiranje primjera.

4 GDEX konfiguracija je detaljno opisana u Kilgarriff i dr. (2008). Propratna dokumentacija dostupna
je na: https://www.sketchengine.eu/documentation/manual-for-gdex/, posje¢eno: 12. 11. 2019.).

5 Konkordancer (engl. Concordance) se definira kao ,,popis rijeci sa svim oblicima u kojima se po-
javljuju zajedno s kontekstom i oznakom izvora, koji se nalaze u nekome korpusu® (http://ihjj.hr/
mreznik/page/pojmovnik/6/, posjeéeno: 12. 11. 2019.).

6 Novo sucelje Sketch Enginea iz 2019. godine zahtijeva posebnu dozvolu korisnika za upotrebu
GDEX tehnologije u okviru skica rijeci i tzv. funkcionalnosti Tickbox lexicography.

7 Pojavnica (engl. token) je ,,svaka pojava jezi¢ne jedinice u korpusu, na razini rijeci svaki oblik
ukljucen u leksem“( http://ihjj.hr/mreznik/page/pojmovnik/6/, posjeeno: 12. 11. 2019.).
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«  Obvezne znacajke primjera: japanska tocka ili upitnik koji se pojav-
ljuju samo jednom u recenici s ciljem da se izbjegnu primjeri koji nisu u
obliku recenice ili sadrze vise recenica.

+ Duzina recenice: pozeljna duzina recenice je od 10 do 25 pojavnica,
dok je dozvoljena duzina nesto duza, izmedu 8 i 30 pojavnica.

«  Sankcioniranje simbola, znakova i alfabetskoga pisma uz koriStenje
crne liste i oznaka za simbole.

« Sankcioniranje rijetkih znakova i odredenih tipova zagrada.
«  Sankcioniranje samo otvorenih ili zatvorenih zagrada u recenici.
+ Sankcioniranje rijeci duzih od 7 znakova.

+  Sankcioniranje vlastitih imenica uz pomoc¢ oznaka za imena, prezi-
mena, toponime i sli¢no.

+  Sankcioniranje lema s manjom ucestaloS¢u od 10000 u uzorénome
korpusu (za druge korpuse je potrebno povecati vrijednost).

«  Prednost recenicama koje sadrze prvih 10 kolokata kljucne rijeci s
ciljem dobivanja tipicnijih primjera.

Slika 11 Slika 2 ilustriraju nacin koristenja alata GDEX u okviru konkordan-
cera (engl. Concordance) u Sketch Engineu. U konkordanceru su prikazani
primjeri za lemu takai =\ *visok, skup’. U gornjem desnom uglu konkor-
dancera je ikonica GDEX (Slika 1) koja vodi do prozora gdje se odabire broj
primjera® iz korpusa koje GDEX analizira za automatsko sortiranje najbo-
ljih kandidata primjera, i naziv konfiguracije koja se koristi za sortiranje.
S odabirom 1000 primjera iz japanskoga mreznoga korpusa JaTenTen11 i
konfiguracijom Japanese-viu (GDEX for Japanese language) GDEX auto-
matski sortira kandidate primjera prikazanih u donjemu dijelu Slike 2. U
rezultatima se vide primjeri za lemu takai /&> *visok, skup’ u razli¢itim
oblicima i re¢eni¢nim funkcijama - u ulozi pridjeva uz imenice, priloznoj
ulozi uz glagole i kao imenica takasa 5 & *visina’ izvedena od pridjeva doda-
vanjem sufiksa -sa.

Funkciju GDEX moguce je koristiti i u Skicama rijeci uz pomo¢ alata
Tickbox lexicography (Kilgarriff i dr. 2010) koji omogucuje odabir kolo-
kacija za koje zelimo da GDEX automatski sortira primjere, kao i odabir
primjera koje Zelimo upotrijebiti u rje¢niku, sacuvati ili direktno umetnuti
u program za obradu rjecnika. Slika 3 pokazuje skicu rijeci za lemu takai
’visok, skup’ i pored svakoga kolokatora kvadrati¢ koji se moze miSem
oznaciti i odabrati za crpljenje primjera. Na Slici 4 vide se rezultati auto-
matski ponudenih primjera za priloznu upotrebu pridjeva takai uz glagole,
u kolokaciji < 72415 takaku ureru ’prodavati se skupo’

8 Pocetna vrijednost (engl. default) je 300 prvih primjera korpusa.
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Slika 1 Funkcija GDEX u konkordanceru (u gornjem desnom uglu)

CONCORDANCE Japanese Web 2011 (jaTenTen11) e @ B 2
simple L) 3,842,021 (37222 per mifon) Sort GDEX (Japanese-viu) X
aQ * © 9@ X = = % B -~ M seatencer + O
£ GOOD DICTIONARY EXAMPLES X

The GDEX tool is used to automatically identify sentences which are easy to understand and illustrative enough to serve as Good
Dictionary EXamples or as sentences suitable for teaching. The are for length, y, sufficient
context, pronouns pointing outside of the sentence and other criteria. details»

Number of lines to be sorted *
1000 =

GDEX configuration

Japanese-viu 2

[ Sshow GDEX scores in concordance

Details sentence

1 yimg jp <> HEECHUIZBBHOBS S, BRO B SEBUD. <>

kohjiyasui.com <> RANABICEARSTEERED & S(CU2KDLE. <s>
jdsefure.com <> TERILDOXRBOBEOBRED & TR —ARBARBRALSIN. <is>

4 alc.cojp <> EDBRATHEOBLOEEIC. TNEE BN N-FLRIRETSE. s>
mission7 jp <> UL OMEEN BN BRI TERLOITF RIS D —DTY ., </s>
sloway.net <s>HREREEFRE, BFLCHBDD & Z0SEH. <s>

poopood.info <> UEHERF. RORBRCIR/ENRBEIDOS SV &, HLLVRAE BB, s>
8 eonet jp <>THETER. HO BN ABE, NSWABIRELTWET R, <Us>

Slika 2 Funkcija GDEX u konkordanceru: Broj primjera,
GDEX konfiguracija i primjeri u obliku recenica
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=l (/ \ Japanese Web 2011 (jaTenTen11, sample) freq = 137,429 (372.57 per million)

suffix DAI+N Ai_<_modifies V.
15.31 14.96 11.39 7.77
1,152 8.44 =+ 20,072 11.15|([] E=&E 71 5.51 266 8.05
i D S B D iSL ER A
as7 747 (|0 &=+ 335 754l | mE+ 100 s.40 112 7.50
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L kit =@ B A =
[ =+ 166 7.23([[] & 23 3.56|([] ma 41 521 55 7.18
MU HE T BERS 48 HF 7 VIFE S (]
O e+ 511 7.6 || SwA 20 1.56||[] =& 19 5.13 59 7.15
= ~JL a5 S = o =
[] 2AVFx—+ 106  6.79 >> O st 40 5.08 222 7.01
B oAUS Lo &
[ ==+ 140 6.69 0 4t Eso 22 4.93 512 6.98
AR s SN A Eh
O =tk 75 6.63 | 2] 23 4.90 6,093 6.92
B AP E U SR
[ =&+ 135  6.63 0 v—e=z+ 135  4.89 123 &.41
Eu RS » = y—t 2t = < /
] =& 70  6.51 [0 m=+ 152  4.86 | |[] RUFLHSD 29 6.32
3 EEE T TS L
[ e+ 146 648 O 7«7& s0 485 ||[] WSESS 44 630
Slika 3 Funkcija GDEX u Skicama rijeci: Tickbox leksikografija
Tickbox lexicography - select examples
Lemma: &L
Gramrei: Ai_<_modifies_V
Template: vanilla Alternative GDEX configuration: | Japanese-vlu hd
GDEX: default configuration GDEX: Japanese-viu
TN 7N
O EMBY R FrYTF EMT CREo ESBL 51505 LB L0 DR ARNBL SNB OEEN HS O 55 PUTLIEEANS & HTIRE
. FEA.
0 OLLOAEEBL SN UEEEF cF L, FRECHEN ||Fo. FEPHEE #EE LOATEL B HNS WL FA-—UY3 REAH
FT . ELTWET.
(0 2R B FENS S 2T hEDT B FCTo L A CF ||Fo. SIHLICE2 T, I3V 8o L ED B AN O E S Lho o
O -
D& TT .
0 COHEAN T VP . B NS 6O &2 RS HAND DB RA || UBr 2L 23vT S0, A—5232 0B R TS DO TEVIAT TH
Tl TEHT . mdF2 ES &S TT Y

Slika 4 Funkcija GDEX u Skicama rijeci: sortirani primjeri
(lijevo pocetna GDEX konfiguracija; desno GDEX za japanski jezik)

Evaluacija GDEX-a za japanski jezik (GDEX for Japanese language: Japa-
nese-viu) u usporedbi s pocetnom konfiguracijom GDEX-a (engl. Default
configuration) pokazala je da konfiguracija prilagodena japanskome jeziku
daje bolje rezultate primjera koji su informativniji, jasniji i bolje oblikovani
(Srdanovi¢ & Kosem 2016), no bilo bi ih pozeljno joS dodatno doradivati
prije svega Sto se tice rijetkih i tezih rijeci, duzine recenica, prosirivanja
crne liste i sankcioniranja izraza kojima je Cesto potreban Siri kontekst za
razumijevanje, pojavljivanje brojeva. Da bi se doslo do primjera koji su jos
prilagodeniji potrebama ucenika, napravili smo novu skupinu konfigura-
cija, tzv. Ucenicki GDEX za japanski jezik, opisan u sljede¢emu poglavlju.
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2.2.2. Ucenicki GDEX za japanski jezik (Learner’s GDEX for
Japanese language)

Konfiguracije Ucenickoga GDEX-a za japanski jezik u osnovi imaju opci
GDEX za japanski jezik, ali se razlikuju po tome sto je svaka konfigura-
cija prilagodena jednoj od razina JLPT-a (Japanska zaklada i Udruzenje za
medunarodno obrazovanje u Japanu 2004). Glavna razlika je u tome da se
sankcioniraju rijeci koje su teze od specificirane razine u konfiguraciji i dava-
nju prednosti rijecima koje sadrze odredeni postotak rijeci u ciljanoj razini
(Srdanovi¢ & Kosem 2016). Za konfiguraciju se rabe pet postojecih razina
znanja koje JLPT (Japanese Language Proficiency Test = Test poznavanja
japanskoga jezika) definira i specificira u listama rijeci po razinama, prema
kojima je peta razina najlaksa, a prva najteza. To je Siroko rasprostranjena
lista rijeci koja se koristi kako za testiranje razine znanja japanskoga jezika,
tako i za izradu udzbenika za strance. Kako je u javnoj upotrebi stara lista
od Cetiri razine, a ne pet, koristili smo se izvorom koji je pripremljen na
osnovi informacija o novoj i staroj listi i analize frekvencije rijeci.

Konacni popis konfiguracija uc¢enickoga GDEX-a za japanski jezik (Lear-
ner’s GDEX for Japanese language) je sljedeci:

+ Japanski-viv-leveli-5 (najteza razina, sankcioniranje rijeciizvan JLPT
popisa, prednost svim rije¢ima s popisa JLPT razine od 1 do 5)

+ Japanski-viv-level2-5 (sankcioniranje rijeci izvan razine 2, 3, 4 i 5,
prednost rijeima u listi JLPT razine od 2 do 5)

+ Japanski-viv-level3-5 (sankcioniranje rijeCiizvanrazine 3, 4 i 5, pred-
nost rijecima u listi JLPT razine od 3 do 5)

+ Japanski-viv-level4-5 (sankcioniranje rijeci izvan razine 4 i 5, pred-
nost rije¢ima u listi JLPT razine 4 i 5)

+ Japanese-viv-levels (najlaksa razina, sankcioniranje rije¢i izvan razine
5, prednost rije¢ima u listi JLPT razine 5), koji je detaljnije bio testiran
i doradivan te je zadnja inacica: Japanese-viv-levelsb.

Konfiguracija upotrebljava listu lema da bi obuhvatila varijacije u japan-
skome pismu i promjene pridjeva i glagola, pri cemu je lista ujedno donekle
prilagodena tako da odgovara segmentaciji i nac¢inu oznacivanja korpusa.
Slika 5 pokazuje rezultate ucenickoga GDEX-a za japanski jezik, zadnje
inacice konfiguracije Japanese-viv-levelsb s rezultatima sortiranih primjera
za kolokaciju <5245 takaku ureru ’prodavati se skupo’.

Vrednovanje ucenickoga GDEX-a za japanski jezik (Srdanovi¢ & Kosem
2016) pokazalo je da su recenice dobivene ovim konfiguracijama manje
teSke od recenica dobivenih opcom konfiguracijom GDEX-a za japanski

9 Vidi: http://www.tanos.co.uk/jlpt/ i www.jlptstudy.net/ (posjeceno: 11. 9. 2019.)
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jezik te time primjerenije za ucenike. Ujedno je potvrdeno da primjeri
postaju tezi s konfiguracijama namijenjenih visSim razinama, odnosno laksi
zanize razine znanja. Ukazano je i na mogucnosti unapredenja alata s prila-
godbom podataka o kanjijima i gramatickim konstrukcijama podijeljenim
prema razinama, kao i s dodatnim podeSavanjem parametara i nadopunja-
vanjem konfiguracije novim spoznajama o pogodnosti primjera i tehnickim
napretkom (Srdanovi¢ & Kosem 2016; Kosem i dr. 2019).

Tickbox lexicography - select examples

Lemma: &L\

Gramrel: Ai_<_modifies_V

Template: vanilla Alternative GDEX configuration: | Japanese-v1v-levels5b - }

GDEX: Japanese-v1v-levels5b

w3
FRELTHSERS & B ZN3 5LV T .
T, I-OVNCRERNE. BN 5 GEL T15.
Fe. B ANB LD TEEZ VD TEHIA.
THEADTECTESES BNV LD .

Slika 5 Ucenicki GDEX za japanski: rezultati automatski dobivenih
primjera za kolokaciju &< 525 takaku ureru prodavati se sSkupo’

3. Koristenje Ucenickoga GDEX-a za japanski jezik i analiza
primjerenosti primjera

Ovo poglavlje nakon kratkoga opisa o potrebama za resursima japan-
skoga jezika na izvornome jeziku ucenika i provedenoj edukaciji studenata
o uporabi korpusa, GDEX-a i drugih alata, opisuje rezultate vrednova-
nja primjerenosti primjera dobivenih koriStenjem Ucenickoga GDEX-a za
japanski jezik od strane ucenika jezika, te uz dodatnu analizu vrednovanja
obrazlaze prihvatljivost angaziranja studenata japanskoga jezika u procesu
odabira primjera za dvojezi¢ni japansko-hrvatski rjecnik.

3.1. Potreba za resursima na izvornome jeziku: pilot-projekt
dvojezi¢noga rjecnika

S razvojem studijskoga programa japanologije na Odsjeku za azijske studije
Filozofskoga fakulteta SveuciliSta Jurja Dobrile u Puli i rastuc¢im interesom
studenata diljem regije i Sire za studiranjem japanskoga jezika i kulture, javlja
se i sve veca potreba za resursima na materinskome jeziku, a izmedu osta-
loga i za dvojezi¢nim japansko-hrvatskim i hrvatsko-japanskim rjecnikom.
Dok postoji prilican broj izvora na englesko-japanskom, japansko-engleskom,
vrlo je ogranicen broj resursa u paru s hrvatskim ili nekim drugim srodnim
slavenskim jezikom, npr. srpskim ili slovenskim jezikom. Medu relevan-
tnim leksikografskim resursima istice se Japansko-hrvatski, hrvatsko-japanski
rjecnik (Yamasaki-Vukeli¢ 2006) koji je nastao na osnovi japansko-srpskoga
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i srpsko-japanskogaa izdanja te postoji u tiskanome obliku s nesto vise od
12000 natuknica jednostavnije strukture. Zatim, JaSlo, koji je japansko-slo-
natuknica, detaljnom mikrostrukturom i poveznicama na podatke paralel-
noga korpusa i podatke iz mreznoga korpusa (Erjavec i dr. 2006; Hmeljak
Sangawa & Erjavec 2010). Osim toga postoje hrvatski i slovenski prijevodi
s manjim brojem rijeci u okviru viSejezicnoga mreznoga alata za pomoc u
citanju i analizi japanskih tekstova, tzv. Reading Tutor." Manji japansko-hr-
vatski popis rijeci postoji i u prvome japanskom udzbeniku na hrvatskome
jeziku Ippo ippo (Markovic i dr. 2018).

Kako su studentima japanskoga jezika postojeci resursi na materinskome
jeziku Cesto nedostatni i nedovoljno detaljni, pomazu se pretrazivanjem
nepoznatih rijeci, njihove upotrebe i prijevoda pomocu internetskih pretrazi-
vaca i mobilnih aplikacija, uz pomo¢ mreznoga prevoditelja i drugih resursa,
uglavnom preko engleskoga jezika. Ovi im resursi pomazu do odredene
mjere, ali jos uvijek nisu dostatni da odgovore na njihove potrebe za infor-
macijama na materinskome jeziku.

S obzirom na jasnu potrebu za japansko-hrvatskim rjec¢nikom koji bi sadr-
zao detaljnije informacije, poput ucestalih obrazaca, primjera upotrebe rijeci,
jeziCnerazineisl., ulazu se pocetni napori u razvoju resursa te se je zapocelo
nekoliko pilot-projekata dvojezicnih rjecnika ukljucujuci i japansko-hrvat-
na studente ne samo kao korisnike vec i kao sukreatore rjecnika (Srdanovic¢
2018). U okviru ovoga projekta od velikoga potencijalnoga znacaja je i kori-
Stenje alata GDEX.

3.2. Upoznavanje studenata s leksikografskim radom i
tehnologijama

Studenti trece godine programa japanskoga jezika i kulture mogli su tije-
kom akademskih godina 2017./2018. i 2018./2019. sudjelovati na kolegiju
Uvod u leksikologiju i leksikografiju, koji je bio organiziran 9o minuta tjedno
15 puta u semestru i nosio je 4 ECTS-a." Cilj je kolegija definirati i objasniti
osnovna nacela opce i japanske leksikologije i leksikografije te primijeniti
znanje u kreiranju i analizi rjecnika koristeci se novim tehnologijama.

Nakon osnovnoga upoznavanja s korpusnom leksikografijjom i razli-

c¢itim korpusima japanskoga jezika, studentima se demonstrira nacin i
mogucnosti koriStenja alata Sketch Engine te ostali alati za pretrazivanje

vatski rje¢nik dostupan unutar alata za analizu teksta i pomo¢ u ¢itanju: http://chuta.jp/ (pos-
jeceno 8.10.2019.).

11 Od akademske 2020./2021. godine, kolegij Ce se izvodi na prvoj godini diplomskoga studija.
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korpusa. Studenti dobivaju niz zadataka s ciljem da se upoznaju s korpu-
sima i alatima, poput tehnologije za gradnju korpusa, skicama rijeci (word
sketches), usporedbom skica rijeci, tezaurusom, GDEX-om i ostalim funk-
cionalnostima u okviru Sketch Enginea. Studenti su potaknuti da se njima
koriste za razne aktivnosti i upuceni su u samostalno obavljanje zadataka.
Jedan od zadataka bio je i unoSenje novih natuknica u japansko-hrvatski
rjecnik te skupno definiranje pravila i nacina zapisivanja natuknica u rjec-
niku. Studentima je demonstrirana upotreba alata Lexonomy za potrebe
uredivanja rjecnika, koji se je zatim koristio za izgradnju unutarnje struk-
ture rjecnika i njezina prikaza s ciljem timskoga i dosljednoga koristenja i
uredivanja rjecnika (Srdanovi¢ 2018).

3.3. Ucenicko vrednovanje primjera dobivenih Ucenickim
GDEX-om

Nakon nekoliko tjedana edukacije o leksikografiji, korpusnoj leksikogra-
fiji, jezicnim tehnologijama za japanski jezik, studenti japanskoga jezika
na srednjoj jezic¢noj razini dobili su detaljne upute i zadatak vrednovati
primjere dobivene uz pomoc¢ Ucenicke GDEX funkcije u Sketch Engineu.
Zate su se potrebe koristili zadnjom inacicom konfiguracije Japanese-viv-
levelsb, s obzirom na to da je namjenjena ucenicima jezika, da je u pret-
hodnome istrazivanju (Srdanovi¢ & Kosem 2016) dala najbolje rezultate
u odabiru prikladnih primjera te da su prosjecni rezultati tezine primjera
pokazivali srednju jezi¢nu razinu.

Zadatak se je sastojao od sljedecih koraka.™

Studenti su najprije odabrali po svojoj zelji tri razlicite rijeci iz liste novih
rijeci udzbenika Tobira (Oka i dr. 2009), kojim se koriste u ucenju japan-
skoga jezika na srednjoj razini (kraj druge i treca godina studija). Napo-
menuto im je da se po mogucnosti koriste razlic¢itim vrstama rijeci, npr.
jednu imenicu, jedan glagol i jedan pridjev.

Zatim su potrazili svaku od tih rijeci koristeci funkciju Word Sketch
na platformi Sketch Engine u japanskome uzorénom mreznom korpusu
JaTenTen11 (301 miliona pojavnica) s oznacenom naprednom opcijom
Use tickbox lexicography (opcija koja omogucava izravni odabir primjera
automatski sortiranih alatom GDEX) .

U Word sketch rezultatima trazene rijeci odabrali su neku od kolokacija
po zelji, pri ¢emu im je sugerirano da se koriste ¢estim odnosno znacaj-
nijim kolokacijama te za njih izlistaju primjere.

U prozoru s primjerima odabrali su alternativnu GDEX konfiguraciju

12 Upute urucene studentima su bile znatno detaljnije i postupnije, ali su ovdje zbog svrhe i
duZine rada saZete u nekoliko koraka.
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Japanese-viv-levelssb te odabrali za svaku kolokaciju po Cetiri primjera
koja su kopirali u upitnik i za svaki od primjera ispunili odgovore (jednomu
primjeru posvecena je jedna stranica u upitniku).

Osnovna pitanja u upitniku ugrubo pokrivaju sljedeca Cetiri podrucja:
a) Primjer je dobar za ukljucivanje u japansko-hrvatski dvojezicni rjec-
nik (Ako biste prilagodili primjer (skratili, promijenili), napiSite kako bi
taj primjer tada bio i Sto odnosno zaSto biste promijenili), b) Primjer je
jednostavan i razumljiv, c) Primjer ukazuje na tipi¢nu uporabu (koloka-
cije, gram. i sl.), d) Druga opazanja (Ako je teska gramatika ili kanji, ima
vama teskih ili nejasnih rijeci, navedite ih).

3.4. Rezultati vrednovanja

Analizirano je ukupno 60 dobivenih primjera 60 kolokacija od 15 razli-
Citih rijeci koje je pet studenata™ samo biralo i vrednovalo te su rezultati
prikazani u Slici 6. Rezultati pokazuju da se 64 % primjera ocjenjuje kao
prikladno za uvrstavanje u rjecnik, 28 % kao potencijalno prikladno, uglav-
nom zbog tezZe razumljivoga primjera (teze rijeci ili gramatike), osobnih
imena u primjerima ili nejasnosti primjera bez Sirega konteksta, te ih je
u nekim slucajevima moguce prilagoditi upotrebi za rjecnik, dok je samo
5 % vrednovano kao neprimjereno za uklju¢ivanje u japansko-hrvatski
se jednostavnim i razumljivim, dok je trecina (35 %) u¢enicima razumljiva
uz upotrebu rjecnika. Za vecinu primjera procijenjeno je da ukazuju na
tipi¢nu uporabu rijeci (90 %).

U komentarima studenti navode ve¢inom probleme u vezis tezim rije-
¢ima (11 puta), uljudnim frazama (1), imenima (1), sa strukturom i grama-
tickim konstrukcijama (5 puta), duzinom recenica (2) te o tome da nisu
sigurni kako nesto prevesti ili jesu li ispravno preveli recenice (6 puta).

U vezi s gramatikom spominje se za razlicite primjere: a) nesigurnost
oko odredivanja subjekta recenice (1 puta), b) dvostruka negacija koja
moze biti zbunjujuca ucenicima (1 puta), ¢) komplicirana, naprednija ili
zbunjujuéa gramaticka struktura (4 puta), d) raspored surecenica (1 puta).

Nesigurnost u prijevodu se vidi u nekoliko tipova komentara: a) nesi-
gurnost kako (to¢no) prevesti ili kako je prevedeno (3 puta), b) navodenje
daje potreban bolji prijevod (1 puta), c) teSko je prevesti zbog nedostatka
konteksta (ucenik je odli¢no detektirao problem nedostatka konteksta)
(1 puta), d) prijevod nema smisla (u€enik je odlicno detektirao problem
da primjer nije prikladan) (1 puta).

Medu rijecima koje su navedene u komentarima kao teske, spominju se npr.

13 Za analizu je uvrSteno vrednovanje pet studenata metodom slu¢ajnoga odabira.
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L hageshii ’intenzivno’, Z: souchi *groblje’, HAE dan’na *suprug’,
%] tousho ’na poCetku’ i dr., rijeci koje su izvan liste JLPT-a ili na tezim
razinama JLPT1ili 2.

Dobar za rjecnik?

Jednostavan i razumljiv primjer

mDa
m Mozda

u Ne

Tipiéna uporaba
(kolokacije, gram. i sl.)

mDa

& m Da mDa, uz koristenje rie¢nika = Mozda  Ne
m Mozda Sl

mNe
Slika 6 Rezultati vrednovanja primjera dobivenih Ucenickim GDEX-om za japanski jezik

3.5. Analiza vrednovanja i primjerenosti automatski dobivenih
primjera

U ovome poglavlju analiziramo automatski dobivene primjere i rezul-
tate ucenickoga vrednovanja primjerenosti primjera s ciljem rasvjetljava-
nja korisnosti uporabe alata GDEX od strane ucenika japanskoga jezika na
srednjoj jezi¢noj razini u procesu odabira dobrih primjera za ucenicki rjec-
nik japanskoga jezika. Kao kriteriji koriste se u uvodnome dijelu opisane
Cetiri osnovne kategorije: prirodnost, tipicnost, informativnost i razumlji-
vost (Atkins & Rundell 2008; Kosem 2019) za odabir kvalitetnih i priklad-
nih primjera te se s obzirom na te kategorije vrednuju primjeri i procjene
studenata navedene u njihovome vrednovanju.

3.5.1. Prirodnost

Kako prirodnost podrazumijeva da se primjer moze ocekivati u stvarnoj
jezi¢noj uporabi (Atkins & Rundell 2008), za vecinu odabranih primjera
to mozemo reci s obzirom na to da se radi o autenti¢nim primjerima iz
jezi¢noga korpusa. 1z toga mozemo izdvojiti nekoliko primjera koji sadrze
u sebi neprirodnu i nestandardnu uporabu uslijed nedovoljno procisce-
noga mreznoga teksta ili segmentacije recenica, Sto su studenti prilikom
vrednovanja primjera uspjeli dobro zamijetiti i takve primjere vredno-
vati kao neprikladne ili potencijalno prikladne za ukljucivanje u rjecnik.
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3.5.2. Tipi¢nost

Tipi¢nost primjera odnosi se na to da se u primjeru vidi tipicna upotreba
natuknice, npr. u tipicnome kontekstu, strukturi, s tipicnim kolokacijama
i slicno (Atkins & Rundell 2008). Iz Slike 6 moZemo vidjeti da su studenti
vrednovali da 90 % primjera predstavlja tipicnu uporabu. Dobivanju tipi¢nih
primjera koristenjem GDEX-a svakako pomaze funkcionalnost Skice rijeci
koja bira najfrekventnije i najznacajnije kolokacije, kao i nekoliko parametra
u konfiguraciji GDEX-a koji daju prednost frekventnijim kolokacijama i pena-
liziraju rijetke rijeci. Pogled u frekventnost i znacaj kolokacija odabranih za
primjere pokazuje da su, osim u nekoliko izuzetaka, birane najfrekventnije
i najznacajnije kolokacije, te da je njihova prosjecna frekvencija pojavljiva-
nja u korpusu 580, dok je prosjecna statisticka znacajnost kolokacije 6,16
Sto je razmjerno visoko. Medutim, detaljnija analiza samih primjera otkriva
da se povremeno u primjerima javljaju i neke rjede rijeci te bi bilo potrebno
jos podesavati konfiguraciju za postizanje Sto vece tipicnosti u primjerima.

3.5.3. Informativnost

Primjer je informativan ako u sebi nosi potrebne i dodatne informacije o
znacenju i uporabi rijeci, njezinim kolokacijskim tendencijama u poveziva-
nju s drugim rijecima i pomaze razumijevanju definicije i uporabe (Atkins &
Rundell 2008). Svakako prvi korak u informativnosti primjera je da imaju
oblik pune recenice normalne informativne strukture, Sto je u vecini
primjera dobivenim konfiguracijom GDEX-a za japanski jezik ostvareno.
Konfiguracija je uspjela znatno umanijiti broj neinformativnih primjera
u obliku fragmenata ili dvije ili viSe recenica, tako da je u tome pogledu
ispravne recenicne strukture dostignuto 97 % informativnosti. Nada-
lje, svaki ispravno formirani primjer na neki je nacin i informativan, dok
jednim primjerom svakako ne mozemo pokriti sve potrebne i dodatne
informacije o znacenju i uporabi jedne rijec¢i. U tome smislu, informa-
tivnost jednoga primjera tesko je vrednovati, a ujedno je i teSko doci
do ,idealno informativnih primjera® Za vecu informativnost svakako
je potrebno ponuditi vise primjera za istu rije¢ odnosno kolokaciju, Sto
GDEX trenutno i omogucava (Cetiri primjera je pocetna vrijednost). Ono
na ¢emu je poZeljno dodatno poraditi je analizirati raznolikost primjera
s obzirom na postoje¢u GDEX konfiguraciju i unaprijediti raznolikost
primjera u buducoj nadgradnji s uvrStavanjem novih parametara i pode-
Savanjem postojecih. U studentskome vrednovanju primjera informativ-
nost kao kategorija djelomicno je pokrivena procjenom o prikladnosti
primjera i dodatnim komentarima. S obzirom na to da je vecina primjera
oznacena kao prikladna ili potencijalno prikladna za rjecnik (64 %+28 %),
moze se reci da su studenti zadovoljni s informativnos¢u vrednovanih
primjera, a iz analize komentara i procjene studenata, sljedece tocke se
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mogu ispostaviti u svezi s informativnoScu primjera: a) bilo bi bolje da je
primjer napisan u obliku razgovora (1 put), b) zbunjujuce je pojavljivanje
imena u primjeru (3) i nedostatak objasnjenja imena kulturoloski relevan-
tne osobe (1), ) neprimjerena tema za rjecnik (prostitucija), a nisu ni toliko
Ceste kolokacije (1), d) primjer je specifican za odredenu grupu ljudi (1).

3.5.4. Razumljivost

Primjer je razumljiv kada je jasan i izvan Sirega konteksta, kada nema
previSe rijetke i teske rijeci u sebi, i kada nije teSko razumljiv zbog svoje
duzine (Atkins & Rundell 2008). 1z rezultata vrednovanja u prethod-
nome se poglavlju vidi da je studentima razumljivo oko polovice dobi-
venih primjera, odnosno ukupno 83 % primjera uz mogucnost koristenja
rjecnika. Ispostavljeno je s ¢cime su i koliko studenti imali probleme u
razumijevanju primjera (npr. nepoznate/teske rijeci, uljudne fraze, nera-
zumijevanje gramatike, imena, duZine regenica). Sto se tice nerazumljivo-
sti zbog nedostatka konteksta, Cetiri primjera je imalo ovaj nedostatak,
od cega su studenti uspjesno uocili kod dva primjera.

Kako bi utvrdili razinu tezine primjera koje su studenti dobili iz korpusa,
sve smo primjere analizirali uz pomo¢ slobodno dostupnoga alata Reading
Tutor.* Alat vrednuje tezinu teksta s obzirom na staru listu JLPT koja
sadrzi Cetiri razlicite jezicne razine, pocevsi od JLPT4 kao najlakSe do
JLPT1 kao najteze. U Tablici 1se moze vidjeti da je najvise, oko 61% pojav-
nica, najlakSe JLPT4 razine, dok se pojavljuje oko 11 % pojavnica (odno-
sno 22 % razli¢nica) koje ne postoje u listi JLPT, odnosno vec¢inom se radi
o tezim rijeCima izvan liste. Znatan broj je i rijeCi na razini JLPT2 (13 %
razli¢nica) i JLPT3 (11,5 % razli¢nica). Sveukupno analiza procjenjuje da su
primjeri .,/ UL (pomalo teski) Sto se moZe smatrati prikladnim za
poblize objasnjavanje rijeci koje pripadaju srednjoj razini (iz udzbenika
srednje razine), posebice ako su uz primjer u rjecniku dostupni korisni-
cima i prijevodi primjera.

Trazene rijeci su analizirane u Reading Tutoru kao ,, TeSke“ s viSe od polo-
vice rijeci na razini JLPT2 (srednje teskoj razini), cemu slijede teske rijeci
izvan JLPT liste i rijeCi na razini JLPT3, Sto ukazuje na to da su dobiveni
primjeri lakSe razine od trazenih rijeci i sugerira njihovu jednostavnost
i razumljivost. Medutim, kako se u ovoj analizi upotrebljava konfigura-
cija za najnizu jezi¢nu razinu i daje rezultate srednje razine, svakako bi
bilo pozeljno da se u buducim konfiguracijama pokusa jos sniziti razina
tezine primjera. Na to upucuju i neki od komentara studenata i procjena
tijekom vrednovanja.

14 Alat je nastao u sklopu Chuta rjecnickoga projekta i slobodno je dostupan na: http://chuta.jp/.
Omogucava pomoc analizom teksta i prijevodom rijeci prilikom ¢itanja japanskoga jezika, kao i
vrednovanje teZine teksta.
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Zanimljivo je da su studenti za trazene rijeci iz udzbenika u korpusu
najvise birali kolokate koje su im viSe poznati, te je tezina kolokata proci-
jenjena na razini > UL (pomalo tedki) s najvise kolokata na najlak-
Soj razini (JLPT4 33 % i JLPT3 21 %), no studenti su povremeno birali i rijeCi
teze razine (21 % rijeci izvan JLPT liste, 18 % JLPT2, 6 % JLPTY).

Tablica 1. Jezi¢na razina primjera dobivenih GDEX-om prema analizi
Reading Tutora

Jezi¢na razina: % % % % Pomalo tesko.

Broj rijeci Izvan JLPT | JLPT1 JLPT2 JLPT3 | JLPT4 Drugo

L. 790 89 20 105 91 485 79

Pojavnice

100% 11,30% 2,50% 13,30% | 11,50% | 61,40% 10%

. 340 75 16 69 52 128 7

Razli¢nice™

100% 22,10% 4,70% 20,30% | 15,30% | 37,60% | 2,10%

Analizom rezultata vrednovanja ustanovljeno je da je 75 % primjera
odli¢no procijenjeno od strane studenata pri cemu su studenti uspije-
vali uspjesno detektirati nekoliko problema u vezi s tezinom primjera,
nejasnoscu i sl. U viSe su navrata dali i pojednostavljeni primjer za rjec-
nik u zamjenu za tezi/slozeniji. Studenti su 23 % odabranih kolokacija i
vrednovanih primjera procijenili vrlo dobro, pri ¢emu je u vecini sluca-
jeva nedostatak bio u preciznosti prijevoda. Samo dvije procjene bile su
slabije kvalitete zbog odabira rijetke kolokacije i zbog loSega prijevoda.

Detaljnijom analizom propusta u prijevodu, zakljucilismo da je potrebno
znatno popraviti 10 % primjera, te nadopuniti odnosno malo doraditi prije-
vod za 28 % primjera. U potpunosti je tocan prijevod kod 62 % primjera,
medutim iz analize rezultata mozemo zakljuciti da je za upotrebu poda-
taka prikupljenih uz pomoc ucenika svakako potrebno proci kroz provjeru
kvalitete prijevoda za potrebe buducega rjecnika, Sto je i jedan od planira-
nih koraka u procesu izgradnje dvojezi¢noga japansko-hrvatskog rjecnika.

Analiza rezultata i primjera rezultirala je i s nekoliko prijedloga za daljnje
podizanje kvalitete konfiguracija i posljedi¢no bolje rezultate primjera.

15 Razli¢nica (engl. type) je pojedinacna rije¢ koja se razlikuje od druge rijeci (npr. u korpusu rijec¢
koja se biljeZi samo pri prvome pojavljivanju jer se sa svakim sljede¢im pojavljivanjem smatra
pojavnicom), jedinstveni oblik pojavnice iz korpusa. (objasnjenje termina preuzeto sa stranice
Pojmovnik: http://ihjj.hr/mreznik/page/pojmovnik/6/, posjeeno: 12. 11. 2019.)
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4. ZAKLJUCAK

Ovaj rad predstavlja osnovna svojstva i mogucnosti uporabe alata za
poluautomatski odabir prikladnih primjera za rjecnik japanskoga jezika:
GDEX za japanski jezik (GDEX for Japanese) i U¢enicki GDEX za japanski
(Learner’s GDEX for Japanese) dizajniranih kako bi se olaksala identifika-
cijaiekstrakcija kandidata za primjere japanskoga jezika u leksikografske
svrhe i potrebe ucenja jezika. Dok je GDEX za japanski jezik temeljen na
najnovijoj metodologiji GDEX konfiguracije za druge jezike i prilagoden
specificnostima japanskoga jezika, Ucenicki GDEX japanskoga jezika
primjenjuje pristup orijentiran na ucenike stranog jezika, uzimajuci u obzir
razlicite razine leksema temeljene na JLPT popisu vokabulara japanskoga
jezika tako da sadrzi konfiguracije za svaku od pet razlicitih JLPT razina.

Nakon jednosemestralne edukacije o temeljima leksikografije i korpusne
leksikografije, upoznavanja korpusa i alata za pretragu korpusa, studenti
japanologije dobili su zadatak koristiti se korpusom japanskoga jezika
JaTenTen1 (301 milijun pojavnica) unutar alata Sketch Engine i procije-
niti moguénost ukljucivanja prikupljenih primjera u rjecnik uz koriste-
nje GDEX funkcionalnosti. Analizirano je ukupno 60 dobivenih primjera
60 kolokacija za 15 razlicitih rijeci koje su studenti birali iz vokabulara
udzbenika Tobira, udzbenika japanskoga jezika na srednjoj razini. Rezul-
tati pokazuju da se 64 % primjera ocjenjuje kao prikladno za uvrStavanje
u rjecnik, 28 % kao potencijalno prikladno, uglavhom zbog tesko razu-
mljivoga primjera, osobnih imena u primjerima ili nejasnoce primjera
bez Sirega konteksta, dok je samo 5 % vrednovano kao neprimjereno za
vica primjera procjenjuje se jednostavnim i razumljivim, dok je uz moguc¢-
nost koriStenja rjecnika ukupno 83 % primjera razumljivo studentima. Za
vecinu primjera (90 %) procijenjeno je da ukazuju na tipi¢nu uporabu rijeci.

Vrednovanje studenata je zatim analizirano s ciljem rasvjetljavanja
korisnosti uporabe alata od strane ucenika japanskoga jezika na sred-
njoj jezicnoj razini u procesu odabira dobrih primjera za ucenicki rjecnik
japanskoga jezika. U obzir su uzete Cetiri osnovne kategorije za procjenu
dobrih primjera za rjecnik: prirodnost, tipi¢nost, informativnost i razu-
mljivost. Ustanovljeno je da je 75 % primjera odlicno procijenjeno od
strane studenata, pri cemu su studenti uspijevali uspjeSno detektirati
vecinu problema u vezi s tezinom primjera, nejasno¢ama i sl. Rezultati
analize jezi¢ne razine primjera pokazali su da su primjeri ,,pomalo teski“
s najvec¢im brojem pojavnica na najlakSoj razini, ali i s odredenim brojem
tezih pojavnica te je joS potrebno poraditi na smanjivanju tezine primjera
dobivenih GDEX-om. Osim toga, studenti su povremeno imali problema
s preciznoSc¢u prijevoda (znatno je potrebno popraviti 10 % primjera te
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nadopuniti odnosno malo doraditi 28 % primjera, tocno je prevedeno 62
% primjera), zbog Cega je potrebno proci kroz provjeru kvalitete prije-
voda za potrebe buducega rjecnika, Sto je i jedan od planiranih koraka.
Istrazivanje je pokazalo da je funkcionalnost GDEX-a korisna za odabir
primjera za dvojezicni japansko-hrvatski rjecnik za ucenike jezika u ¢ijoj
izradi sudjeluju i studentii profesori japanskoga jezika. Analiza rezultata
i primjera rezultirala je i s nekoliko prijedloga za daljnje podizanje kvali-
tete konfiguracija i posljedi¢no bolje rezultate primjera.

Osim toga, slicna metodologija u izradi GDEX-a za ucenike moze biti
primijenjena i na mnoge druge jezike te se njezini rezultati mogu kori-
stiti ili za rad s u€enicima na izradi rjecnika u skladu s korisnicki usmje-
renim stavom u suvremenoj leksikografskoj teoriji i praksi (Gouws i dr.
2013; Atkins & Rundell 2008; Prinsloo & Gouws 2000) ili za rad s uceni-
cima jezika u okviru pristupa koji zagovara ucenje zasnovano na poda-
cima (engl. Data-driven learning) pristupa (Johns 1991).
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ABSTRACT

Choosing suitable examples for the learner’s dictionary: GDEX
for Japanese and its usage options

Examples make up a significant component of a dictionary and can
greatly assist in better understanding the meaning and usage of words.
Therefore, an important step in creating a dictionary involves choosing
suitable examples, where modern advanced technologies can be useful.
The aims of this study are (1) to present the design and characteristics of
the GDEX (Good Dictionary EXamples) tool for Japanese, devised to auto-
matically extract good dictionary example candidates and thus assist lexi-
cographers and language learners in choosing good dictionary examples, (2)
to assess students’ opinions and attitudes towards the results of Japanese
examples automatically extracted from corpora using the GDEX tool, and
(3) to investigate how useful the tool can be in the process of choosing
good dictionary examples for a Japanese learner’s dictionary by Japanese
language students at an intermediate language level who were trained for
lexicographic work using corpora and advanced technology. The GDEX
tool for Japanese is designed by using and upgrading methods employed
for other languages, which have proven to be useful in lexicographic proje-
cts. One step further in the development of the GDEX technology is the
Learner’s GDEX for Japanese, which applies a language-learner oriented
approach by taking into account the different difficulty levels of lexe-
mes based on the Japanese Language Proficiency Test vocabulary list. A
questionnaire on the GDEX for Japanese is distributed to intermediate
level students at the Juraj Dobrila University of Pula bachelor’s program
in the Japanese language and culture who were previously trained to use
corpora, the corpus query tool Sketch Engine (SkE), and GDEX for Japa-
nese. The results indicate that students most value the dictionary exam-
ples, whose inclusion into the learner’s dictionary they deem to be useful,
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and they manage to notice and mention some difficulties in choosing an
appropriate dictionary example. A further assessment of the results reve-
als that trained students are in most cases able to make a good decision,
but in some cases fail to translate examples properly or to mention and/or
notice a need to simplify the example by excluding some context related
expressions or difficult words. Finally, it can be concluded that the GDEX
for Japanese proves to be useful as a tool for the semi-automatic extra-
ction of dictionary examples, and that there is great potential in engaging
students while monitoring their work in the ongoing lexicographic project
of creating a Japanese-Croatian learner’s dictionary.

Keywords: Japanese language learner’s dictionary, GDEX (Good Dicti-
onary Examples), Sketch Engine, lexicography, automatic extraction of
examples, corpus lexicography, engaging students in lexicographic work
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